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Oz

Bu calismanin amaci, Tiirkiye'deki 6gretim elemanlarinin biiyiik veri alam ile ilgili farkindalik ve
egitimle alakali beklentilerinin analiz edilmesidir. Bu dogrultuda 6gretim elemanlarinin biiyiik veri
ile ilgili, asina olduklar1 ve kullandiklar1 yazilimlari, akademik ilgileri ve egitimle alakal1 beklentileri
ortaya konulmustur. Arastirmaya, Ankara ilinde belirlenen {iniversitelerin Bilgisayar Miihendisligi,
Matematik, Istatistik ve Yonetim Bilisim Sistemleri boliimlerinde ders veren 153 dgretim elemani veri
saglamigtir. Elde edilen veriler tek O6rneklem t-testiyle analiz edilmistir. Bulgulara gore, 6gretim
elemanlari tarafindan en ¢ok asina olunan biiyiik veri yazilimlar1 Oracle Big Data, Apache Hadoop,
Microsoft Hadoop ve Spark, en ¢ok kullanilan yazilimlar ise sirayla Apache Hadoop, Oracle Big Data,
Spark ve HDFS olmustur. Ogretim elemanlarmin biiyiik veriyle ilgili akademik ilgilenimleri,
tamamlamakta olduklar1 veya halen devam eden akademik calismalar: iizerinden gosterilmistir.
Biiyiik veri ile ilgili egitim beklentileri ise, olusturulan anket formunda yer alan ifadelerin
ortalamalarinin analiz edilmesiyle degerlendirilmistir. Elde edilen bulgular uygulamaya yonelik
tavsiyelerle birlikte tartisilmistir.

Abstract

This study aims to determine the awareness of academicians about the big data field and their
expectations about big data education in Turkey. In this context, the big data softwares that
academicians are familiar with or previously used, academic interests, and expectations about
education are analyzed. One hundred fifty-three academicians provided the data in the Computer
Science, Mathematics, Statistics, and Management Information Systems departments of universities in
Ankara. For the analysis of the survey data, t-test analysis was used. According to the findings, big
data software that academicians are most familiar with were Oracle Big Data, Apache Hadoop,
Microsoft Hadoop, and Spark. The most used big data softwares were Apache Hadoop, Oracle Big
Data, Spark, and HDFS. The academic interest of faculty members in big data is demonstrated through
their published and ongoing academic studies. The educational expectations of the academicians were
discussed by analyzing the means of the items. Findings discussed with implications.
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Biiytik veri, bilisim ve teknoloji diinyasinda 6zellikle son yillarda ¢ok fazla adindan
s0z edilen ve ilgi duyulan bir arastirma alani olmustur. Teknolojinin hizla ilerlemesi,
internetin gelismesi ve sosyal medya kullaniminin artis gostermesi gibi birgok faktorle
beraber verinin biiyiikliigli de hizla artmaktadir. Verinin biyiikliigtintiin ¢ok hizli
artmasy, internet ve sosyal medya tizerinden erisilebilen kullanicilarin iirettigi veriler
dolayisiyla olmaktadir. Bunun disinda saglik uygulamalarindan gelen veriler, sensor
verileri, sunuculardan alinan log kayitlar1 da farkli kaynaklardan gelen verilere 6rnek
olarak verilmektedir. Uluslararas: Veri Kurumu (IDC)?, diinyadaki verilerin her iki
yilda bir, ikiye katlandigini iddia etmektedir. IDC istatistiklerine gore, 2018’ den
2025’ye kadar ulasilacak veri miktarinin 33 zetabaytdan® 175 zetabayta kadar artacag:
ongoriilmektedir (Rydning, 2018).

Biiytik veri uygulamalar1 Facebook, Google, Yahoo, LinkedIn ve daha birgok biiyiik
teknoloji sirketleri tarafindan yaygin olarak kullanilmaktadir. MGI¥nin raporunda,
biiyiik verinin sirketlere ¢ok biiylik bir gelisme ve finansal firsatlar sundugu
belirtilmistir (Manyika vd., 2011). Amerika Birlesik Devletleri'nde yaymlanan raporlar
ve hiikiimetin bu alana verdigi onem sonucunda, egitim alaninda biiytik veri ile ilgili
gelismeler baslamistir. 2016 yilinda, ABD Federal Biiyiik Veri Ar-Ge planlarmin
gelistirilmesi veya genisletilmesi i¢in rehberlik saglayan Federal Biiyiik Veri Aragtirma
ve Gelistirme Stratejik Plan1 yaymlamistir. Bu plan, biiytik veri arastirma ve gelistirme
icin onemli goriilen temel alanlar1 temsil eden asagidaki yedi strateji etrafinda inga
edilmistir (Marzullo, 2016);

1. Biytk veri temelleri, teknikleri ve teknolojilerini kullanarak yeni nesil
yetenekler olusturma

2. Verinin gilivenilirligini anlamak ve kesfetmek, daha iyi kararlar vermek, yeni
kesifler saglamak ve giivenli bir sekilde harekete ge¢mek icin Ar-Ge'yi
destekleme

3. Temsilci misyonlarinmi destekleyerek biiyiik veri inovasyonu saglayan siber
altyap1 aragtirmasini olusturmak ve gelistirmek

4. Veri yoOnetimi ve paylasimmi destekleyen politikalar yoluyla verinin
degerini artirma

5. Biyiik veri toplama, paylasma, giivenlik, gizlilik ve etikle alakali olarak
kullanimina yonelik anlama

6. Daha genis isgiiciine yonelik hem derin analitik yetenek hem de analitik
kapasite talebinin artmasi icin biiyiik veri egitimi ve Ogretiminin ulusal
olarak gelistirilmesi

7. Ulusal Biiyiik Veri inovasyon ekosisteminde baglantilar saglama ve
gelistirme

2IDC: International Data Corporation
31 Zetabayt = 1,024 7 bayt
¢ McKinsey Global Enstitiisii: 1990 yilinda kurulan McKinsey sirketinin isletme ve arastirma enstitiistidiir.
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Egitimciler ve egitim saglayicilari, 6grencileri bugiiniin ve yarmin analitikle ilgili
pozisyonlarima hazirlayan programlarla analitik becerilere yonelik artan talebe
proaktif bir sekilde yanit vermek zorundadir (Miller ve Hughes, 2017). Amerika
Birlesik Devletleri'ndeki kolejler ve tiniversiteler tarafindan yiirtitiilen federal destekli
arastirmalarin bir kismini finanse eden ABD Ulusal Bilim Vakfi, 2012 yilinda kendi
basina bir disiplin olarak kurulan veri bilimine, biiylik veri uygulamalar1 programin
dahil ederek bu alana katkida bulunmustur (National Science Foundation [NSF],
2019). Ulusal Bilim Vakfi, Biitiinlestirici Faaliyetler Ofisi Bagkani1 Suzanne Iacono, ABD
Federal Hiikiimetin {i¢ nedenden dolay1 biiyiik veriyle ilgilendigini ifade etmektedir;

1. Ticareti ve ekonomiyi canlandirmak
2. Kesif hizini arttirmak ve yeni faaliyetler saglamak

3. Egitim, saghk ve kamu giivenligi konularindaki ulusal zorluklarin
tistesinden gelmek

1. Biiyiik Veri

Biiytik veri ifadesinin kavramsallasmasi, bilgi patlamas: (information explosion)
ifadesinin ilk defa 1941 yilinda Oxford Ingilizce SézIiigii tarafindan kullanilmastyla
baslamistir. 1944 yilinda Fremont Rider'm, Amerikan {iniversite kiitliphanelerinin 16
yilda bir iki katma giktigmnu ileri siirdtigii Bilimsel Arastirma Kiitiiphanesinin Gelecegi adl
makalesindeki ifadelere gore, 2040 yilinda Yale Universitesinin kiitiiphanesinde 6.000
milden’® fazla rafi isgal edecek 200.000.000 cilt olacagin1 ve bunlar i¢in 6000’den fazla
calisanin olmasi gerektigini ileri stirmiistiir (Press, 2013).

1.1. Biiyiik Veri Tanim

Biiyiik veri, geleneksel veri tabani teknolojileriyle saklanmasi, islenmesi ve analiz
edilmesi zor olan veri hacmindeki artisi ifade etmek icin kullanilan bir terimdir
(Hashem ve digerleri, 2015). Biiyiik veri kelime olarak tiretilmis ¢ok miktarda veri
anlamindadir. McKinsey Global Enstitiisii raporunda biiyiik veri, “Boyutu, geleneksel
veri tabani yazilim araclarimin kaydettigi, yonettigi ve analiz ettigi yeteneklerin Otesinde bir
boyuta sahip olan veri setleri” olarak tanimlanmistir (Manyika ve digerleri, 2011).
Gartner® analistlerinden Doug Laney, 2001’de yapilan arastirma raporuna gore biiyiik
veriyi ii¢ boyutuyla (3V: Volume, Velocity, Variety) ele alan ilk isim olmustur (Laney,
2001). Daha sonra 2012’de, Gartner tanimin yiiksek hacimli, cok cesitli ve yiiksek hizli
olarak giincellemistir (Laney, 2012). 2005 yilinda O’Reilly Media’dan’ Roger
Mougalas, Web 2.0 terimini olusturduktan bir yil sonra biiyiik veriyi, geleneksel is
zekas1 araglarini kullanarak yonetimi ve islenmesi neredeyse imkansiz olan genis bir
veri grubu olarak tanimlamistir (Dontha, 2017). Davis ve Patterson ise “SQL gibi
geleneksel veri tabani protokolleri tarafindan analiz edilemeyecek kadar biiyiik boyutlarda olan

51 mil=1,6 km

61979 yilinda kurulan arastirma ve danusmanlik sirketi

7 Tim O’Reilly tarafindan kurulmus olan bu sirket, kitap yayinlamakta, teknik konferanslar diizenlemekte ve ¢evrimici 6grenme
platformu saglamaktadir.
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veri” olarak tanimlamislardir (Davis ve Patterson, 2012:4). Cesitli kaynaklarda yer alan
bliyiik veri tanimlar1 Tablo 1’de gosterilmektedir.
Tablo 1. Cesitli kaynaklarda biiyiik veri tanimlari

Kaynak Tanim

(Beyer ve Laney, 2012) Gelismis goriis ve karar alma i¢in yenilikgi, diisiik maliyetli
bilgi isleme bigimleri talep eden yiiksek hacim, hiz ve
cesitlilikte bilgi varliklaridir.

(Dijcks, 2012) Biiyiik veriyi tanimlayan dort 6zellik hacim, hiz, gesitlilik ve
degerdir.

(Intel, 2012) Karmasik, yapilandirilmamis veya biiyiik miktarda verilerdir.

(Suthaharan, 2013) Ug veri ozelligi kullanilarak tanimlanabilir: nicelik, siireklilik ve
karmagiklik

(Schroeck ve digerleri, 2012) | Biiyiik veri, kuruluslarin giiniimiiziin dijitallesen pazarda
rekabet avantajini kazanmasi i¢in bir firsat yaratan hacim,
cesitlilik, hiz ve gerceklik kombinasyonudur.

(NIST Big Data Public Verimli depolama, manipiilasyon ve analiz igin 6lgeklenebilir
Working Group, 2014) bir mimari gerektiren hacim, hiz ve gesitlilik 6zelliklerinde
biiyiik veri kiimeleridir.

(Ward ve Barker, 2013) NoSql, Map-Reduce ve Makine Ogrenmesi tekniklerinin ve
daha fazlasinin kullanildig: biiyiik ve karmasik veri
kiimelerinin analizi ve depolanmasidir.

(Microsoft, 2013) Biiyiik ve karmasik bilgi kiimelerine makine 6grenmesi ve
yapay zeka kullanilarak bilgi islem uygulama siirecidir.

(Dumbill, 2013) Geleneksel veritabani sistemlerinin islem kapasitesini asan
verilerdir.

(Fisher ve digerleri, 2012) Kolayca idare edilemeyen ve islenemeyen verilerdir.

(Shneiderman, 2008) Bir ekrana sigmayacak kadar biiyiik veri kiimesidir.

(Manyika ve digerleri, 2011) | Boyutu, tipik veritabani yazilimi araglarinin tutma, saklama,
yonetme ve analiz etme yeteneginin 6tesinde olan veri
kiimeleridir.

(Chen ve digerleri, 2012) Ileri ve benzersiz veri depolama, yénetim, analiz ve
gorsellestirme teknolojileri gerektirecek kadar biiyiik ve
karmasik uygulamalardaki veri kiimeleri ve analitik

teknikleridir.
(Boyd ve Crawford 2012) Teknoloji, analiz ve mitoloji etkilesimine dayanan kiiltiirel,
teknolojik ve bilimsel bir olgudur.
(Mayer-Schonberger ve Toplumu nasil anladigimizi ve rgiitledigimizi, doniistiiren
Cukier, 2013) bilgileri analiz etme yontemimizde ii¢ onemli degisiklik

meydana getiren olgu: 1.Daha fazla veri, 2. Messier (eksik) veri,
3. Nedenselligin 6tesinde korelasyon
Kaynak: (De Mauro, Greco ve Grimaldi, 2015)

1.2. Biiyiik Veri Karakteristikleri

Geleneksel araglar ve yontemler, siirekli biiytiyen verileri yonetmek ve analiz etmek
icin uygun bulunmamaktadir. Yeni yontem ve ara¢ kullanimi gereksinimleri, verinin
degismesinden kaynaklanmaktadir. Biiylik verinin karakteristiklerine bakmadan
once, geleneksel veriler ve biiylik veri arasindaki farkliliklar1 ortaya koymak
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gereklidir. Bu farkhiliklar, biiytiik veri karakteristiklerinin belirlenmesinde 6nemli rol
oynamaktadir ve Tablo 2’de siralanmaistir.
Tablo 2. Geleneksel veri ve biiyiik veri arasindaki farkliliklar

No Geleneksel Veri Biiyiik Veri
1 | Yapisal Veri Yapisal olmayan veya Yari-yapisal Veri
) Verilerin boyutu gok kiiciik Boyut, geleneksel veri boyutundan ¢ok
biiyiik
3 | Veriler merkezidir Veriler dagitiktir
4 Veriler lizerinde ¢alismak ve islemek Verileri islemek zordur
kolaydir
5 Normal sistem yapilandirmasi, verileri | Verileri islemek i¢in yiiksek sistem
islemek i¢in yeterlidir yapilandirmasi gerekmektedir
6 Geleneksel bir veri tabani araci Ozel araglar gerekmektedir
yeterlidir
Verileri islemek i¢in normal Verileri islemek i¢in 6zel fonksiyonlar
7 . . .
fonksiyonlar yeterlidir gerekmektedir

Kaynak: (Rajendran, Asbern, Kumar, Rajesh ve Abhilash, 2016)

Biiytik veri, baz1 kaynaklarda, 3V’ye ek olarak deger veya gerceklik ozellikleri de
eklenerek olusturulan 4V modeli ile tanimlanmistir (Singh ve Singh, 2017; Trifu ve
Ivan, 2014). Ancak en ¢ok kullanilan, hacim, hiz, cesitlilik, gerceklik ve deger
bilesenlerinden olusan 5V modelidir (Gahi, Guennoun ve Mouftah, 2016), Tablo 3’te
biiyiik verinin 5V karakteristik 6zellikleri gosterilmektedir.

Tablo 3. Biiyiik verinin 5V karakteristik 6zellikleri

Veri Hacmi Veri Hiza Veri Cesitliligi | Veri Gergekligi Veri Degeri
(Volume) (Velocity) (Variety) (Veracity) (Value)
Terabaytlar Batch Yapisal gg‘zlllilllillzhk
Y Gercek Zamanli | Yar1 Yapisal ¢ Istatistiksel
Kayztlar Kaynak
. Yakin Zamanl Yapisal Olgular
Islemler .. Sayginlik
Siirecler Olmayan s Korelasyonlar
Tablolar 1 Ulasilabilirlik
Akislar Cok Faktorlia .. 1. | Varsayimlar
Dosyalar Hesaplanabilirlik
Olasiliksal

Kaynak: (Demchenko, Grosso, deLaat ve Membrey, 2013)

1.3. Biiyiik Veri ve Egitim

Teknoloji, kurumlarm yeni zorluklarla ytizlesme yeteneklerini giiclendirerek,
amacini ve degerini degistirmektedir. Egitim kurumlar1 da, biiyiik veri ve analitigi
kullanimu ile birlikte karar alma mekanizmalarmi gelistirmektedir. Yiiksekogretimde
¢ok fazla miktarda verinin mevcut oldugu ancak bu verilerin verimli bir sekilde
kullanilmadig1 goriilmektedir. MGI'nin raporunda, yiiksekogretimin veri toplama,
bilgi teknolojileri yogunlugu ve veriye dayali karar vermede, endiistrinin tiim
sektorleri arasinda zayif olduguna dikkat cekiliyor. Kiitiiphane kullanimi, 6grenme
yonetim sistemleri ve Twitter gibi sosyal etkilesimler yoluyla elde edilen,
kullanicilarin  dijital verileri, kurumsal siireglerin basarisi ile ilgili girdilere yol
acmaktadir. Biiytiik veri ve analitigi, yliksekogretime, karar verme ve kaynak yonetimi,
risk analizi ile 0grenci basarisinin arttirilmasi, kurumsal biiyiimenin arttirilmasi,
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yenilik¢i modeller gelistirilmesi gibi degerler katabilmektedir (Tulasi, 2013). 2010-2020
yillar1 arasinda, Scopus veritabaninda ‘biiyiik veri’ ve ‘yiiksekdgretim’ anahtar
kelimeleri igeren makaleler aragtirildiginda, makalelerin %30"u ‘Ogretme ve Ogrenme
Analitigi’ (Teaching and Learning Analytics), % 15'i ‘E-Ogrenme’, %15'i ‘zorluklar ve
firsatlar’ konusu ile ilgili oldugu ortaya ¢ikmistir. Ardindan, miifredat gelistirme,
etik/mahremiyet, degerlendirme, gorsellestirme, benimseme, modelleme ve egitim
politikas1 ve zorluklar konularmi icermektedir (Aytag ve Bilge, 2020). Biiyiik veri
bircok alanda yiiksekogretime deger katacaktir. Bunladan bazilar1 su sekilde
siralanmaktadir (Siemens ve Long, 2011):

1. Idari karar alma ve 6rgiitsel kaynak tahsisini gelistirebilmektedir.

2. Risk altindaki Ogrencileri tanimlayabilmekte ve Ogrencilerin basariya
ulagmalarina yardimc olmak i¢in miidahale saglayabilmektedir. Egitimciler,
Moodle gibi Ogrenme Y6netim Sistemlerinde okunan mesajlarin, génderilen
tartisma mesajlarmin ve 6devleri tamamlamanin analizi ile okulu birakma
riski olan 6grenciler belirlenebilmektedir.

3. Seffaf veriler ve analizler yoluyla kurumun basarilar1 ve karsilastiklari
zorluklar ile ilgili olarak ortak bir anlayis olusturabilmektedir.

4. Akademik modeller ve pedagojik yaklasimlarin yani sira tiniversite sistemini
de yenileyerek degisiklik yapabilmektedir.

5. Sosyal aglar ile teknik ve bilgi aglarinin birlesimi yoluyla karmagik konularin
anlasilmasma yardimci olabilmektedir: yani algoritmalar, veri ve risk
altindaki  zorluklar1  taniyabilmekte  ve  bunlarla ilgili  bilgi
saglayabilmektedir.

6. Yoneticilerin, karmasik bir disiplindeki ¢esitli unsurlarin (6rnegin,
maliyetlerin diistiriilmesi) etkisini arastirmak igin senaryolar1 ve deneyleri
analiz ederek biitiinsel karar verme siirecine ge¢melerine yardimci
olabilmektedir.

7. Guincel bilgi saglayarak ve zorluklara hizli yamt vererek kurumsal
tiretkenligi ve etkinligi artirabilmektedir.

8. Kurumsal yoneticiler tarafindan yiriitilen zor (Ornegin, patentler,
arastirmalar) ve kolay (O0rnegin, itibar, profil, ogretim kalitesi) fakiilte
faaliyetlerini belirlemelerine yardimci olabilmektedir.

9. Ogrencilere kendi dgrenme aligkanliklari hakkinda bilgi verebilmekte ve
gelisim  igin  Onerilerde  bulunabilmektedir. ~Ornegin, Maryland
Universitesi'nin ‘Etkinligimi Kontrol Et' araci gibi 6grenmeye ydnelik
analizler, Ogrencilerin kendi etkinliklerini, smif arkadaslarmin
etkinliklerinin  anonim  bir Ozeti ile karsilastirmasina olanak
saglayabilmektedir.

Bir¢ok sektorde oldugu gibi egitim sektoriinde de biiyiik veri analitigi alaninin
katkis1 belirgin bir sekilde goze ¢arpmaktadir. Bu baglamda hem egitim alaninda hem
de diger alanlarda biiyiik veri analitiginden faydalanmak igin bu alanda yetismis
personel agigiin kapatilmasi yoniinde adimlar atilmalidir. Bu adimlar, éncelikle bu
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alanda lisans ve yiiksek lisans programlarmin agilmasi ile ardindan ilgili boliimlerde
secmeli ve zorunlu derslere yer verilmesi ile miimkiin olabilmektedir. Ornegin Pace
Universitesi, veri bilimi alaninda 2015 yilinda, lisans oOgrencilerinin isletme,
matematik, istatistik, grup ¢alismalar1 ve tist diizey teknoloji becerilerini gelistirmeleri
icin tasarlanlanan ‘Biiyiik Veri Analitigi Kavramlar’’ dersini, lisans diizeyinde
miifredatlarina eklemeye karar vermistir (Lawler ve Molluzzo, 2015). ACM ve
IEEE’'nin 2005 yilinda yayinladig: bilisim miifredatinda, Bilgisayar Miihendisligi,
Bilgisayar Bilimleri, Bilgi Sistemleri, Bilgi Teknolojileri ve Yazilim Miihendisligi olmak
tizere bes temel lisans programi yer almaktayken (ACM ve IEEE, 2005:7), 20 iilkeden
50 uzmanin degerlendirmesiyle hazirlanan 2020 yil1 bilisim miifredatina bu bes alana
ek olarak Siber Giivenlik ve Veri Bilimi programlar: eklenmistir. Veri bilimi lisans
programinda bilisimin temelleri, veri gereksinimi ve yonetimi, veri erisimi ve
depolanmasi, veri gizliligi, gilivenligi ve bitiinliigli, makine Ogrenmesi, veri
madenciligi, bliytik veri, veri analizi ve sunumu gibi alanlar yer almaktadir (ACM ve
IEEE, 2020:30). 2013-2016 yillar1 arasinda yaymlanan Oneri belgelerinde, lisans
miifredati, dagitik paralel isleme algoritmalar1 ve depolama yapailar1 gibi konulari bir
Olctide igeren dersler olsa da, biiytik veri varligi olan dersler bulunmamaktadir (ACM
ve IEEE, 2013:14, 2016:14).

Yiiksekogretimde biiytik veri alanina verilen 6nem kiiresel olarak artmakta, biiytik
veri alaninin da icinde bulundugu Veri Bilimi lisans programlarinin sayis1 her gecen
yil artmaktadir. Sadece Veri Bilimi olarak degil, Biiyiik Veri ve Isletme Analitigi
(Suffolk Universitesi), Biiyiik Veri Yonetimi ve Uygulamalar1 (SUSTech), Istatistik ve
Veri Bilimi (Colorado Eyalet Universitesi), Matematik ve Veri Bilimi (Giiney Dakota
Eyalet Universitesi), Molekiiler Biyoloji ve Biiyiik Veri (Arizona Universitesi), Isletme
Yonetimi ve Veri Analitigi (Kansas Eyalet Universitesi), Veri Bilimi ve Iktisat
(Colorado Eyalet Universitesi), Muhasebe ve Veri Analitigi (St. Mary’s Universitesi)
gibi c¢ok c¢esitli alanlarda biiyiik veri konusunu kapsayan lisans programlar:
acilmaktadir (BachelorsPortal, 2021). Tiirkiye’de biiyiik veri ile ilgili dogrudan bir
boliim yoktur ancak veri bilimi ile ilgili tek lisans boliimii 2020-2021 egitim 6gretim
yilinda ilk 6grencilerini kabul eden Istanbul Teknik Universitesi (ITU)'nde yer
almaktadir. ITU, Yapay Zeka ve Veri Miihendisligi boliimiinii acarak, Tiirkiyenin
yapay zeka ve veri bilimini birlestiren ilk boliim olduklarini belirtmistir (Istanbul
Teknik Universitesi, 2020). Biiyiik veri ile ilgili dersler igeren Yapay Zeka Miihendisligi
boliimii ise ilk olarak, Hacettepe ve TOBB Ekonomi ve Teknoloji tiniversitelerinde
2019-2020 egitim oOgretim yilinda lisans diizeyinde agilmistir. Ardindan 2020-2021
egitim ogretim yilinda Bahgesehir Universitesi de Yapay Zeka Miihendisligi
boliimiinii agarak, toplamda Tiirkiye’de sadece {ii¢ iiniversitede bu bolim
bulunmaktadir (YOK Atlas, 2020).
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2. YONTEM

2.1. Amacg

Bu ¢alismanin amaci, 6gretim elemanlariin biiytiik veri alani ile ilgili farkindalik ve
egitimle alakali beklentilerinin degerlendirilmesidir. Bu dogrultuda asagidaki
sorularin cevaplar1 aranmaktadar.

e Ogretim elemanlarmin agina olduklari ve kullandiklar1 biiyiik veri
yazilimlari nelerdir?

e Ogretim elemanlarmin biiyiik veri alanina yonelik akademik ilgileri ne
yondedir?

o Ogretim elemanlarinin biiyiik veri alan ile ilgili egitimle alakali beklentileri
nelerdir?

2.2. Orneklem

Arastirmanin evreni olarak Ankara ilinde Tablo 4’te belirtilen tiniversitelerin
Bilgisayar Miihendisligi, Matematik, Istatistik ve Yonetim Bilisim Sistemleri
boliimlerinde ders veren Ogretim elemanlar1 olarak belirlenmistir. Toplam 153
tiniversite 0gretim eleman1 arastirmaya veri saglamistir. Bagkent, Ostim Teknik ve
Ankara Yildirim Beyazit tiniversitelerinin Yonetim Bilisim Sistemleri boliimiindeki
Ogretim elemanlar1 arastirmanin evrenine dahil edilmistir. Bilgisayar Miithendisligi,
Matematik ve Istatistik béliimlerinde ise anket sorularma cevap veren &gretim
elemanlarimin boliimlerindeki 6gretim elemanlar1 sayist evrene dahil edilmistir. Bu
dogrultuda tiniversitelerin belirlenen boliimlerindeki 6gretim elemanlarinin sayisi her
tiniversitenin resmi web sayfasindan alinarak, arastirmanin evreni 248 olarak
belirlenmistir. Krejcie ve Morgan (1970), 6rneklem biiyiikliigii belirleme tablosunda
0,05 ornekleme hatasi (d) ile 250 kisilik bir evren icin, 152 kisilik bir 6rneklem olmasi
gerektigini belirtmektedir. Bu dogrultuda, 248 evren biiyiikliigiinde 153 o6gretim
elemanmm katildigr O6rneklem, arastirma yapmak i¢in uygun oldugu
gozlemlenmektedir. Katilimcilara dair cesitli tanimlayici ve demografik istatistikler
Tablo 4'te gosterilmistir.
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Tablo 4. Ogretim elemanlarmin tanimlayici istatistikleri

N %
Cinsiyet Erkek 110 71,9
Kadin 43 28,1
Universite Ankara Universitesi 17 11,1
Ankara Yildirim Beyazit Universitesi 7 4,6
Atilim Universitesi 15 9,8
Baskent Universitesi 17 11,1
Bilkent Universitesi 6 4
Cankaya Universitesi 10 6,5
Gazi Universitesi 23 15
Hacettepe Universitesi 17 11,1
Orta Dogu Teknik Universitesi 19 12,4
Ostim Teknik Universitesi 11 7,2
TOBB Ekonomi Ve Teknoloji Universitesi 7 4,6
Belirtilmemis 4 2,6
Unvan Prof.Dr. 57 37,3
Dog. Dr. 22 14,4
Dr. Ogr. Uyesi 46 30,1
Dr. C)gr. GoOr. 1 0,7
Ogr. Gor. 13 8,5
Aras. GOr. 12 7,8
Belirtilmemis 2 1,4
Boliim Bilgisayar Miihendisligi 64 41,8
Istatistik Boliimii 34 22,2
Matematik Bolumii 36 23,5
Yonetim Bilisim Sistemleri 15 9,8
Belirtilmemis 4 2,6
Toplam 153 100,0

Katilimcilarin %71,9'u erkek, %28,1'i kadindir. En ¢ok katilim sirayla Gazi, Orta
Dogu Teknik, Hacettepe, Ankara ve Bagkent {iiniversitelerinden olmustur. Bu
{iniversitelerin katilimlar: %10’un tizerindedir. Atilim Universitesinden de %10’a
yakin katilim saglanmigstir. Boliim olarak en ¢ok katiim %41,8’lik oranla Bilgisayar
Miihendisligi'nden olmustur. Matematik boliimiinden %23,5, Istatistik boliimiinden
%22,2, Yonetim Bilisim Sistemleri boliimiinden %9,8 oraninda katilim saglanmuistir.
Katilimcilarin  %2,6’s1 liniversite belirtmemistir. Katilimcilarin %37,3'ti  Profesor,
%14,40 Dogent, %30,1'i Dr. C)gretim Uyesi, %8,5"1 C)gretim Gorevlisi, %7,8'si
Arastirma Gorevlisi ve %0,7’si de Dr. Ogretim Gorevlisi olarak belirlenmistir.
Katilimcilarin %1,4’t unvan belirtmemistir.

2.3. Veri toplama

Bu calismada veriler, nicel arastirma yontemlerinin veri toplama yontemi olan
anket yoluyla elde edilmistir. Anket ii¢ boliimden olusmaktadir. Birinci boliim,
ogretim elemanlarmim biiyiik veri alanma olan akademik ilgileri ve biiyiik veri
yazilimlarina olan asinalik ve kullanimlariyla ilgili dokuz sorudan olusmaktadir.
fkinci boliimde, dgretim elemanlarinin biiyiikk veri konusundaki beklentilerini
anlamaya ve Tiirkiye’deki mevcut durumu degerlendirmelerine yonelik ifadelerin yer
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aldig1 21 maddelik bir soru formu hazirlanmistir. Ugiincii boliimde ise, katilimcilarin,
cinsiyet, unvan, boliim ve tniversite bilgilerinin yer aldig1 demografik sorular yer
almaktadir. Anket sorular1 ¢evrimigi olarak tasarlanmistir ve ilgili tiniversitelerdeki
ogretim elemanlarma e-posta yoluyla ulastirilmistir. S6z konusu form icin herhangi
bir 6lcek gelistirme ¢alismasi 6rneklemin az olmasi sebebiyle gerceklestirilmemistir.

2.4. Arastirmamn kisithiliklar

Bu arastirma, biiyiik veri alani ile ilgili olabilecek boliimlerde egitim veren 6gretim
elemanlarini icermektedir. Bu dogrultuda, calismaya katilim Ankara ili icerisindeki 11
{iniversitenin Bilgisayar Miihendisligi, Matematik, Istatistik ve Y&netim Bilisim
Sistemleri boliimlerinde ders veren 6gretim elemanlari ile kisitlanmaktadir. Yonetim
Bilisim Sistemleri boliimii, Baskent, Ostim Teknik ve Ankara Yildirim Beyazit
tiniversitelerinde yer alan Ogretim elemanlar1 ile kisitlanmaktadir. Bilgisayar
Miihendisligi, Matematik ve Istatistik boliimlerinde ise anket sorularina cevap veren
ogretim elemanlarmim béliimleri ile kisitlanmaktadir. Ogretim elemanlarinin
yogunlugu nedeniyle 6rnekleme ulasmada zorluklar yasanmustir.

2.5. Verilerin analizi

Bu calismada, anket verilerinin analizi igin SPSS 20.0 yazilimi ile veri analizi
yontemlerinden t-testi analizi kullanilmistir. Ortalama fark: olarak da bilinen bu
yontemde, temel olarak iki ortalama karsilastirilir ve istatistiki olarak bir fark olup
olmadig: Olciiliir. Tek Ornek t-testi, bagimli iki grup ortalamasinin testi ve bagimsiz iki
grup t-testi olmak tizere {ig t-testi yontemi vardir (Kurtulus, 2010). Burada tek 6rnek t-
testi yontemi kullanilmistir. Bu yontemde, bir tek Ornege ait olan ortalamanin
beklenen bir ortalamadan veya belirlenen bir degerden farkinin Olciilmesi ile
gerceklestirilir.

2.6. Bulgular

Kurtulus (2010), Cronbach’s alpha degerinin en az 0,70 olmasimin uygun oldugunu
belirtmektedir. Bu calismada giivenilirlik analizi yapildiginda, Cronbach’s alpha
degeri 0,865 olarak hesaplanmistir. Tablo 5 incelendiginde, 6gretim elemanlari
tarafindan en ¢ok asina olunan biiylik veri yazilimlar1 Oracle Big Data, Apache
Hadoop, Microsoft Hadoop ve Spark, en ¢ok kullanilan yazilimlar ise sirayla Apache
Hadoop, Oracle Big Data, Spark ve HDFS olmustur. Ancak kullanilan yazilim
sayilarmin oldukga diisiik oldugu goriilmektedir. Katiimcilarin asina olduklar: ve
kullandiklari biiyiik veri yazilimlarinin detayl tablosu Ek-1"de paylasilmistir.
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Tablo 5. Ogretim elemanlarmin biiyiik veri yazilimlarina asinalikla ilgili tanimlayict

istatistikleri
Ortalama (W) Standart Sapma
Asina olunan biiyiik veri yazilim 273 3414
say1s1
En az bir kere kullanilan biiyiik 1,08 2113
veri yazilim sayis1
n
En fazla taninan yazilimlar Oracle Big Data 76
Apache Hadoop 67
Microsoft Hadoop 46
Spark 30
En fazla kullanilan yazilimlar Apache Hadoop 19
Oracle Big Data 11
Spark 10
HDES 8
i¢birini 55
kullanmadim

Tablo 6’da akademisyenlerin biiyiik veriyle ilgili akademik ilgilenimleri,
tamamlamakta olduklar1 veya halen {iizerinde c¢alistiklari akademik c¢aligsmalar
tizerinden gosterilmektedir. Akademisyenlerin %15,5inin biiytik veri ile ilgili
yayinlanmis bilimsel makalesinin oldugu ve %17’sinin devam etmekte olan yayininin
oldugu goriilmektedir. Akademisyenlerin %7,8’inin tamamlanmis projesi varken,
%14,4'tinlin halen devam etmekte olan projesinin oldugu goriilmektedir. Bu ytizdelere
bakildiginda bilimsel yaym ve proje gelistirme konusunda 6gretim elemanlarinin
biiyiik veri alanina olan ilgilerinin arttif1 gozlemlenmektedir. Akademisyenlerin
biliyiik veri konusu ile ilgili ytiriitiilmiis olan lisanstistii tez danismanliginin oram
%13’7 iken, yiirtitmekte olunan tez danismanligi orani %8,5 oldugu goriilmektedir.
Ogretim elemanlarinin  bilyiik veri alami ile ilgili yiiriitmekte olduklari tez
danismanliklarinda, tamamlanmis tez danismanliklarina gore azalma oldugu
goriilmektedir.

Tablo 6. Biiyiik veri alanina yonelik akademik ilgi

Evet Hayir
ifade n % n %
1. Biiyiik Veri konusu ile ilgili yayimlanmuis bilimsel yayininz var

24 15,5 | 129 | 84,3
mi?

2. Biiyiik Veri konusu ile ilgili {izerinde ¢alismakta oldugunuz
o 26 17 127 | 83
(halen devam etmekte olan) bilimsel yayminiz var m1?

3. Biiyiik Veri konusu ile ilgili tamamlanmis projeniz var mi1? 12 7,8 | 141 | 92,2

4. Buyiik Veri konusu ile ilgili {izerinde ¢alismakta oldugunuz

22 | 144 | 131 | 85,6
(halen devam etmekte olan) projeniz var m1?

5. Biiyiik Veri konusu ile ilgili yiiriitmiis oldugunuz lisansiistii tez

21 13,7 | 132
danigmanliginiz var mi? 5 32 | 863

6. Biiyiik Veri konusu ile ilgili yiiriitmekte oldugunuz lisansiistil 13 85 | 140 | 915

tez danismanliginiz var mi1?
Bu ¢alismada merak edilen sorulardan biri de 6gretim elemanlarinin mevcut lisans
miifredatinda biiyiik veri konusundan bahsedip bahsetmedigi ve eger bahsediyorsa
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bunun hangi derslerde oldugudur. Tablo 7’de, katilimcilarin %7,8"i biiyiik veri ile ilgili
bir ders yirtittigiinii belirtmektedir. Biiytiik veri ile ilgili yiirtitiilen dersler igerisinde,
Biiyiik Veri, Biiyilik Veri Programlama, Biiyiik Veri ve Kisisel Veri Giivenligi, Dagitik
Veri Isleme ve Analiz ve Veri Madenciligi gibi derslerin bulundugu goriilmektedir.
Katilimcilarin %381 yiiriittiikleri derslerde biiyiik veri konusundan bahsettiklerini
belirtmektedir. Katilimcilarin verdikleri cevaplar dogrultusunda biyiik veri
konusundan bahsedilen derslerin ¢ok ¢esitli oldugu ve farkli boliimleri ilgilendirdigi
goriilmektedir. Biiytlik veri konusundan bahsedilen derslerin oraninin yiiksek olmasi
ve ¢ok cesitli derslerde bahsedilmesi, ihtiya¢ duyulan bir ders oldugu sonucuna
varilabilmektedir.
Tablo 7. Biiyiik veri konusunun bahsedildigi dersler

Evet Hayir
n % n %

Lisans diizeyinde biiyiik veri ile ilgili her hangi bir ders

i 12 7,8 | 141 | 92,2
yiiriittiiniiz mii?

Yiiriitmiis oldugunuz dersin adini belirtiniz.

Bilgi Sistemleri Istatistik ve Akill1 Yaklagimlar
Biiyiik Veri Veri Madenciligi

Biiyiik Veri Programlama Veri Yogunlugu Uygulamalari
Biiyiik Veri ve Kisisel Veri Yonetim Bilisim Sistemleri
Giivenligi

Dagitik Veri Isleme ve Analiz | Zaman Serisi Analizi

n 0/o n 0/0

Lisans diizeyinde yiiriittiigiiniiz derslerin herhangi birinde

7 2,1
biiyiik veri konusundan bahsediyor musunuz? 8 1379 95 | 62,

Lisans diizeyinde Biiyiik Veri konusundan hangi derste bahsediyorsunuz?

Algoritma Oyunlastirma

Bilisim Sistemleri Girig Oriintii Tanima

Bilisim Teknolojileri Proje yonetimi
Biyoinformatik Algoritmalari | Uretim Planlama ve Stok Kontrolii
Bulut Hesaplama Veri Bilimi

Biiyiik Veri Veri Madenciligi

Egitimde Yeni Teknolojiler Veri Tabani

Goriintii Isleme Veri Yapilari

Ileri Programlama Veri Yogunluk Uygulamalari
Istatistik Yalin Uretim

K?Stlnm (I*jorecastmg) Yazilim Miihendisligi
Yontemleri

Makine Ogrenmesi ve Veri

e Yonetim Bilisim Sistemleri
Yonetimi

Nitel Aragtirma Yontemleri

Anket formunda kullanlan ifadeler, bu ifadelerin ortalama ve standart sapma
degerleri tek Orneklem t-testi sonuglariyla birlikte Tablo 8'de paylasilmistir. T-testi igin
referans degeri Olcegin orta degeri olan 3 (Fikrim Yok) olarak alinmuistir.

ACM ve IEEE (2020), bilisim miifredatina, Veri Bilimi programini eklemistir ve
lisans programinda Biiyiik Veri dersleri de bu alanda yer almaktadir. Ayni dogrultuda
katilmcilar, biiyiik veri konusunun lisans miifredatinda daha fazla yer almasi
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gerektigini (3,830) ve miifredatta mevcut bir derse konularinin eklenmesi gerektigini
(3,895) diistinmektedir (Ortalama deger (3,830) ve (3,895) 6lgegin orta noktasindan (3)
istatistiki olarak anlamli bir sekilde (p=,000) ytiiksektir). Ankette verilen ifadelerden

ortalamanin tizerindeki en biiyiik farklar, yani katilimcilarin en ¢ok hem fikir oldugu

ifadeler; ‘Bilgisayar miihendisligi ve ilgili boliimlerde biiytiik veri tizerine se¢gmeli ders
acilmalidir.” (u=4,248) ve ‘Tiirkiye’'de biiyiik veri ¢ozlimlerinin oniimiizdeki yillarda

daha ¢ok kullanilacaginm diistiniiyorum.” (u=4,209) oldugu goriilmektedir.
Tablo 8. Ogretim elemanlarmnin tek drneklem t-testi analizi

ozisyonda gorev yapmak isterim. [Uzun Siireli Pozisyon]

E -
4
= g E
~ 92]
] ]
E| ¥ £
. = o] =
Ifadeler 8 = S
= & -— o]
Biiyiik Veri ile ilgili konular lisans miifredatinda daha fazla yer 3,830 | 8568 | 8568 | 8568 | 000 | 8301
almalidir.
T o Bivii - >
isans diizeyinde Biiyiik Veri k.onusun.lir.l, mii r?d?tta mevcut 3,895 859 | 8596 | 8596 | 000 | 8954
bir derse konularinin eklenmesi gerektigini diisiiniiyorum.
L{sans ders mufrediltlarlr}dz.i., t?kn010]1k gelismelere gore 3111 1,1154 | 1,1154 | 11154 | 220 | 1111
giincelleme yapildigini diisiiniiyorum.
ILisans ders mufre?atlarmda, sektorlum 1ht1”yangla.1.r1 gbz Oniinde 2028 | 1,0767 | 1,0767 | 1,0767 | 410 |-0719
bulundurularak giincelleme yapildigini diisiiniiyorum.
Bilei hendislisi ve ileili boliml Bivii -
Bilgisayar Miihendisligi ve ilgili béliimlerde Biiyiik Veri 3,353 | 1,1780 | 1,1780 | 1,1780 | 000 | 3529
izerine ders agilmalidir. [Zorunlu Ders]
]?11g1:sayar Miihendisligi ve ilgili ]?olumlerde Biiytiik Veri 4248| 8451 | 8451 | 8451 | 000 [1,2484
izerine ders a¢ilmalidir. [Se¢meli Ders]
Biiyiik Veri ile ilgili iiniversitelerde lisans programlari 2562 1,1575 | 1,1575 | 1,1575 | 000 |- 4379
acilmalidir.
Biiyiik Veri alaninda lisansiistii daha ¢ok program agilmalidir. | 3,556 | 1,0569 | 1,0569 | 1,0569 | ,000 |,5556
Biiyiik Veri ile ilgili etkinliklere katilmak isterim. [Egitim] 3,647 | 1,2111 | 1,2111 | 1,2111 | ,000 |,6471
Biiyiik Veri ile ilgili etkinliklere katilmak isterim. [Seminer] 3,869 | 1,0176 | 1,0176 | 1,0176 | ,000 |,8693
Biiyiik Veri ile ilgili etkinliklere katilmak isterim. [Konferans] | 3,739 | 1,0989 | 1,0989 | 1,0989 | ,000 |,7386
Bljyyk Veri ile ilgili etkinliklere katilmak isterim. [Online 3,732 1,1921 | 1,1921 | 1,1921 | 000 | 7320
Egitim]
Biiyiik Veri ile ilgili etkinliklere katilmak isterim. [Caligtay] 3,641 1,1732 | 1,1732| 1,1732 | ,000 |,6405
Sosyal medyada Bityiik Veri ile ilgili paylagimlar ilgimi ¢eker. | 3,595 1,0224 | 1,0224 | 1,0224 | ,000 |,5948
Tiirkiye'de bijyviik ve{i f;.éz..iimlerinin ontimiizdeki yillarda daha 4209 | 7403 | 7403 | 7403 | 000 [1,2092
cok kullanilacagini diisiiniiyorum.
Pirkiye'de Bliylik Veri konusuna yeterince ilgi 3,484 | 1,0007 | 1,0007 | 1,0007 | 000 |,4837
gosterilmedigini diisiiniiyorum. [Kamu Kurumlarinda]
Tiirkiye’de Biiyiik Veri konusuna yeterince ilgi
. e e % 3,144 | 1,0222 | 1,0222 | 1,0222 | ,084 |,1438
gosterilmedigini diistiniiyorum. [Ozel Kurumlarda]
Tiirkiye’de Biiyiik Veri konusuna yeterince ilgi
gosterilmedigini diigiinityorum. [Yiiksekogretim 3,333 | 1,1239 | 1,1239 | 1,1239 | ,000 {,3333
IKurumlarinda]
0 kta oldugum k da, yoneticiler Blytiik Veri
Gorev yapma < .e.a o 1.1gum ururrll a, yoneticiler Biiyiik Veri 3,098 | 9785 | 9785 | 9785 | 217 | 0980
alanina gerekli nemi vermektedir.
Yurjc disinda }:-).11‘ umversﬁec%e, Bgyuk Veri 1}e 1l'glh b'1r 3131 1,2123 | 1,2123 | 12123 | 184 | 1307
ozisyonda gorev yapmak isterim. [Kisa Siireli Pozisyon]
'Yurt disinda bir {iniversitede, Biiyiik Veri ile ilgili bir 2680 | 12012 | 1,2012 | 1.2012 | 001 |-3203

1= Kesinlikle Katilmiyorum... 5= Kesinlikle Katilryorum
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Ayrica bilgisayar miithendisligi ve ilgili boliimlerde biiyiik veri iizerine zorunlu
ders agilmasi (u=3,353) konusuna da katilmakta olduklar1 goriilmektedir. Katilimcilar,
bliyiik veri ile ilgili tiniversitelerde daha ¢ok lisansiistii program acilmasi gerektigini
diistinmekte (u=3,641), ancak lisans programi agilmasi konusuna katilmamaktadir
(u=2,563). Katilimcilarin ortalamanin tizerinde bir degerle, biiyiik veri ile ilgili egitim,
seminer, konferans, cevrimici egitim ve calistay gibi etkinliklere katilma istegi
gostermekte ve sosyal medyada bu alanla ilgili paylasimlar ilgilerini ¢ekmektedir
(p=000). Ayrica Ogretim elemanlari, Tirkiye’de biiylik veri konusuna kamu
kurumlarinda ve yiiksekogretim kurumlarinda yeterince ilgi gosterilmedigini
diistinmektedir.

3. Sonug¢

Ogretim elemanlarmin biiyiik veri alani ile ilgili farkindalik ve egitimle alakali
beklentileri degerlendirilmistir. Ogretim elemanlari tarafindan en ¢ok asina olunan
biiyiik veri yazilimlari Oracle Big Data, Apache Hadoop ve Microsoft Hadoop, en ¢ok
kullanilan yazilimlar sirayla Apache Hadoop, Oracle Big Data, HDFS ve Spark
olmustur. Kullanilan yazilim sayilarinin oldukga diisiik oldugu sonucuna varilmistir.
Ogretim elemanlarinin biiyiik veri alaninda bilimsel yayin sayilarina, gerceklestirilen
projelere ve lisansiistii danismanlik sayilarma bakildigi zaman akademik ilgilerinin
diisiik oldugu goriilmektedir. Ancak, halen tizerinde calisgiimakta olunan proje
sayisinin, tamamlanmis proje sayisimuin iki katindan fazla oldugu g6z oOniinde
bulunduruldugunda biiyiik veri alanina olan akademik ilginin arttig1 anlagilmaktadar.
Lisansiistii diizeyde yiiriitiilmiis tez danismanlhigr %13.7 iken, yiiriitiilmeye devam
eden tez danismanliginin %8.5 oldugu goriilmektedir. Bu oranlarm artmasi, biiyiik
veri alaniyla ilgili lisansiisti programlarmim sayisinin arttirilmas: ile dogrudan
iligkilidir. Ayrica ankete katilan 6gretim elemanlar1 da bu dogrultuda yanit vererek,
bliyiik veri ile ilgili tiniversitelerde daha ¢ok lisansiistii program acilmasi gerektigini
diistinmektedir. Strateji Ve Biit¢e Baskanliginin yaymladigr 2019-2023 stratejik
planinda; Hedef 4.2: ‘Biiyiik veri temelli politika ve etki analizi caligmalar:
yapilacaktir.” hedefine birinci ihtiyag olarak ‘Biiyiik veri analizi konusunda tecriibeli
uzman/veri bilimci kapasitesinin artirilmasi ve altyapmin giiglendirilmesi’ yer
almaktadir (Strateji ve Biitge Baskanligi, 2018). Bu dogrultuda, akademisyenlerin
ankete verdikleri yanitlar, biiylik veri alaniyla ilgili lisansiistii diizeyde daha ¢ok
program acilmasi gerektigini diisiinmeleri, yayinlanan stratejik planla ayn
dogrultuda yer almaktadir. Biiyiik veri konusunda tecrtibeli veri bilimci kapasitesinin
arttirilmasi, oncelikli olarak bu alanda lisans programlarinin ac¢ilmas: ile miimkiin
olabilmektedir. Ancak O6gretim elemanlari, bu alanda lisans programmnin agilmasi
gerektigi konusuna katilmamaktadir. Katilimcilar arasinda biiyiik veri ile ilgili
derslerin yiiriitiilme oraninin (%8) ¢ok az oldugu anlagilmigtir. Ogretim elemanlars,
bliylik veri konusunun lisans miifredatinda daha fazla yer almasi gerektigini
belirtmistir. Akademisyenler, Bilgisayar Miithendisligi ve ilgili boliimlerde biiytiik veri
tizerine daha ¢ok se¢meli ders agilmasi gerektigi sonucuna varmistir. Istanbul Teknik
Universitesi'nin, Yapay Zeka ve Veri Miithendisligi boliimiinii, Hacettepe Universitesi,
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TOBB Ekonomi ve Teknoloji Universitesi ve Bahgegehir Universitesi'nin de Yapay
Zeka Miihendisligi boliimiinii agmasi, biiyiik veri ile ilgili se¢meli ve zorunlu ders
sayisinin artmasimni sagladigi goriilmektedir. Akademisyenlerin, Tiirkiye’de biiyiik
veri ¢oziimlerinin daha ¢ok kullanilacagin diistindtikleri, sosyal medyada biiyiik veri
ile ilgili paylasimlarla ilgilendikleri ve biiytiik veri ile ilgili egitim, seminer, konferans,
cevrimici egitim ve calistay gibi etkinliklere katilmak istedikleri ortaya ¢itkmustir.
Biiyiik veri alaninin, Tiirkiye’de yeni trend olma egilimi dikkate alndiginda, bu
sonuglar akademisyenlerin ileriye yonelik olarak biiyiik veri ile ilgili akademik
ilgilenimlerinin artacagi olarak da yorumlanabilir. Katilimcilar, Tiirkiye’de kamu
kurumlar: ile yiiksekogretimde biiyiik veri alanina yeterince ilgi gosterilmedigini
diistinmektedir. Bu dogrultuda, ozellikle yiiksekogretimde biiyiik veri alaninda
atilmas1 gereken adimlar oldugu ve bu alana daha c¢ok 6nem verilmesi gerektigi
sonucuna varilabilir.

Gelecek calismalarda, arastirmanin kisitliliklarinda belirtildigi gibi ornekleme baglh
olarak bu kisitlar goz oniinde bulundurularak farkli 6rneklemler tizerinde ¢alisilabilir.
Ogretim elemanlarinin, lisans diizeyinde biiyiik veri alaninin bahsedildigi derslerin
cok cesitli oldugu goze carpmaktadir. Biiyiik veri ve veri bilimi alani, disiplinler arasi
bir alan oldugu icin ve 6grencilerin mezun olmadan 6nce yetenek ve beceri sahibi
olmak istedikleri bir alan oldugu icin, sadece bilgisayar bilimleri ve benzer boliimlerde
degil, isletme, saglik ve diger alanlarda da c¢aligmalar yapailabilir. fleride yapilacak
calismalarda, biiyiik veri ¢oziimleri sunan sirketlerle goriismeler yapilarak tiniversite
sektor isbirligi ile bu alandaki beklentiler ve ihtiyaclar belirlenebilir.
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EKLER
EK-1. Ogretim elemanlarinin agina oldugu ve kullandig biiyiik veri yazilimlar
Asinalik | Kullanilma Asinalik | Kullanilma

Yazilim Kisi (n) Kisi (n) Yazilim Kisi (n) Kisi (n)
Oracle Big Data 67 11 Pig 4 3
Microsoft Hadoop 46 6 Flink 8 2
Apache Hadoop 67 19 Hortonworks 9 5
Amazon EMR 25 3 Ooize 3 2
Cloodera 22 5 Solr 0 0
Kafka 12 4 Sqoop 4 1
HDSF 20 8 Zoo Keeper 8 3
Cassandra 23 4 HBase 15 5
Yarn 5 3 Hive 12 6
Storm 10 1 Chukwa 1 0
Spark 30 10 Mahout 6 1
Avro 2 2 Flume 2 1

N=153 N=153
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