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Oz — Mobilyalar giinliik hayat iginde gesitli amaglar igin, farkl siirelerde tiim kiiltiirlerde insanlar tarafindan yaygin
olarak kullanilmaktadir. Mobilya ve insan etkilesimi birgok agidan incelenmesi gereken 6nemli bir konudur. Hem
tiiketicilerin saghgmin korunmast hem de satin alma davraniglarini tam olarak anlamak i¢in mobilyalarin kullanim
stiresi bilgisine ihtiya¢ bulunmaktadir. Bu ¢alismada anket yontemi ile tiiketicilerin demografik bilgileri ve farkli
mobilyalar i¢in kullanim siireleri belirlenmistir. Elde edilen verilerden Frequent Pattern (FP)-Growth algoritmas ile
farkli mobilyalarin kullanim siiresi ve tiiketicilerin arasindaki iligkiler belirlenmistir. Calisma sonucunda en g¢li
birliktelik, yemek yeme mobilyalarinda en kisa siire gegirenlerin kilosunun yiiksek ve erkek olmasi arasinda oldugu
tespit edilmistir. Calisma mobilyalarinda giinliik 4 saat vakit gecirenlerin lisans mezunu erkek olmasi diger bir
birliktelik kuralidir. Yine 18-25 yas araligindaki bireylerin yemek yeme mobilyalarinda gegirdigi stireye ait birliktelik
kuralina gore %69 dogruluk orani ile 30 dakika olarak belirlenmistir. Veri madenciligine dayali dnerilen yontem
tiiketiciler ve farkli mobilyalar i¢in kullanim siiresi arasindaki iligkilerin etkili ve basarili bir sekilde tespit
edilebilecegini gostermektedir. Veri bilimi tiiketici davraniglarini anlamak igin karar vericilere yeni bakis agilari
sunabilir. Bununla birlikte mobilya endiistrisinde kaliteyi artirmak i¢in veri analizine dayali yeni ¢alismalara ihtiyag
duyulmaktadir.
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Research Article

Abstract — Furniture is widely used by people in all cultures at different times for various purposes in daily life.
Furniture and human interaction is an important issue that needs to be examined in many ways. In order to protect the
health of consumers and to fully understand their purchasing behavior, information about the life span of furniture is
needed. In this study, demographic information of consumers and usage times for different furniture was determined
by survey method. Using the Frequent Pattern (FP)-Growth algorithm from the data obtained, the relationship between
the usage time of different furniture and the consumers was determined. As a result of the study, it was determined
that the strongest association was between those who spent the shortest time on their furniture to eat, being overweight
and male. It is another rule of association that those who spend 4 hours a day in work furniture are men with a bachelor's
degree. Again, according to the rule of association, the time spent by individuals between the ages of 18-25 in dining
furniture was determined as 30 minutes with an accuracy rate of 69%. The proposed method based on data mining
shows that the relationships between consumers and the usage time for different furniture can be determined
effectively and successfully. Data science can offer decision makers new perspectives to understand consumer
behavior. However, there is a need for new studies based on data analysis to increase quality in the furniture industry.
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1. Giris

Ev ve is hayatimizin vazgecilmez bir lirlinli olan mobilya esyalari, yasama, dinlenme, ders ¢alisma, yemek
yeme ve bazi egyalari saklama islerinde kolaylik ve rahatlik saglayan ve farkli malzeme veya formlarda olus-
turulmus nesnelerdir (Serin vd., 2014; Akyiliz vd., 2017). Genis malzeme secenekleri (ahsap, metal, plastik
vb.) sayesinde bir¢ok sektor ve kisiye hitap etme potansiyeline sahiptir. Mobilyalar sosyal ve kiiltiirel ihtiyag-
lara da hizmet etmekte ve insanlarin yasam kalitelerini dogrudan etkilemektedir (Ersen, 2021). Uretim amac1
ve kullanicinin 6zellikleri mobilyalarin kullanim siireleri iizerinde etkili olmaktadir. Mobilyalarin kullanim
siireleri, tasarim, iiretim, satig sonrasi servis ve garanti islemlerinde 6nemli rol oynamaktadir. Bu verilerin
belirlenmesi ve anlaml1 sonuglarin ¢ikarilmasi gerek tiretici gerekse miisterilere 6nemli bilgiler saglamaktadir.

Mobilyalarin degeri, fonksiyonellik, giivenilirlik, dayaniklilik ve emniyet gibi 6zellikler ile olusmaktadir. Bu
Ozelliklerin kombinasyonlar1 ve iiriine yansitilma seviyeleri kalite kavramini olusturmaktadir. Kalite kavrami
ise tliketici bagta olmak tizere bircok etkene baglidir. Tiiketici tercihleri lizerinde etkili olan yas, cinsiyet, aile
yapisi, egitim meslek, vb. gibi sosyo-demografik 6zellikler, gelir seviyesi, genel ekonomik durum, vb. gibi
ekonomik o6zellikler ve kiiltiir, sosyal sinif, giidiileme, algilama, tutum, kisilik, vb. gibi davranigsal 6zellikler
kalite kavraminda 6nemli yer tutmaktadir (Burdurlu vd., 2004). Tiiketici durum ve davranislarinin incelenme-
sinde geleneksel yontemlerin yaninda veri ve bilgisayar destekli yazilimlarin kullanim artmistir.

Akyliz vd. (2019) mobilya satin alirken (6ncesi, sirast ve sonrasinda) tiiketicileri etkileyen faktorleri arastir-
mustir. Mobilya satin alma ihtiyaci, mobilya satin almadan dnce yapilan ¢aligmalar, satin alma zamanina iligkin
degerlendirmeler, marka ve kaliteye iliskin degerlendirmeler gibi faktdrlerde eslerin birlikte karar verdikleri,
form, renk, desen, tasarim gibi degerlendirmelerde karar vericiler kadin oldugu ve fiyat, nereden satin alinacagi
ve satin alma konusundaki nihai karar gibi degerlendirmelerde karar vericilerin erkek oldugu belirlenmistir.
Cevik ve Yigit (2011) konjoint analizi ile farkl tiikketicilerin ofis mobilyalar tercihlerini arastirdig1 ¢calismala-
rinda, satin almayi etkileyen en 6nemli 6zelligin “liriinde kullanilan malzeme ve is¢ilik™ en diisiik 5Gneme sahip
Ozelligin ise “iriin teslimat siiresi” oldugunu belirlemislerdir. Bagka bir ¢alismada Burdurlu vd., (2004) tilke-
ticilerin ilk {i¢ tercihlerinde siralamanin fiyat, kalite ve kalite belgesi olarak olustugunu bildirmislerdir. Yine
ayni calismada evli bireylerde fiyat, bekarlarda kalite, ilkogretim-lise mezunlarinda fiyat, {iniversite mezunla-
rinda kalite faktorleri oncelikli etken olarak belirlenmistir.

Veri madenciligi arastirmalari, biiyiik veri tabanlarindan gizli, faydali bilgileri kesfetmeyi amaglamaktadir.
Bilimsel ¢alismalarda veri madenciliginden mobilya, enerji, saglik ve insan davraniglarinin arastirmasi gibi
cok farkli alanlarda 6nemli bilgiler elde etmek i¢in faydalanilmistir (Avci ve Bardak, 2018; Bardak vd., 2020;
Chua vd., 2021; Zhang vd., 2021). Birliktelik analizleri veri madenciliginin 6nemli alanlarindan biri ve aktif
olarak bilimsel disiplinlerde kullanilmaktadir. (Lee vd., 2015; Sato vd., 2019). Birliktelik analizlerinde temel
amag iliskilendirmedir. Piyasada var olan {iriinler arasindaki iliskileri kurmak buna bir 6rnek olarak gosterile-
bilir. iliskilendirme modellemesinin tipik 6rnekleri, Pazar sepeti analizi ve gapraz satis programlaridir. FP-
Growth algoritmasi bilimsel calismalarda birliktelik analizi i¢in yaygin olarak kullanilmaktadir (Ahmed ve
Nath, 2021; Gadia ve Bhowmick, 2015). Giinlimiizde mobilya endiistrinde firmalar miisterileri dogru anla-
may1 daha ¢ok istemektedir ve bunun sonucunda veri madenciligine olan ilgi artmaktadir. Veri madenciligine
dayal1 pazarlama ve iiretim firmalarda verimi anlaml1 derecede artirabilmektedir. Bunun sonucu olarak yiiksek
miisteri memnuniyeti ve karililikta iyilesmeler goriilmektedir. Birliktelik analizleri miisterilerin davranislarini
anlamada karar vericilere yardimci olmaktadir (Kaur ve Kang, 2016).

Bu calismada anket yontemi ile tiiketicilerin demografik bilgileri ve farkli mobilyalar igin kullanim siireleri
ilgili veriler toplanmistir. Daha sonra birliktelik analizi ile tiiketiciler ve farklt mobilyalarin kullanim siireleri
arasindaki iliskiler belirlenmistir.

2. Materyal ve Yontem

2.1. Verilerin Toplanmasi

Caligmada farkl: tiir mobilyalar ve tiiketici davranislar arasindaki iligkileri bulmak igin veri madenciliginden
faydalanilmis, ihtiya¢ duyulan verileri elde etmek igin anket yontemi kullanilmigtir. Ankette toplam 7 soru
sorulmus, ilk {i¢ soruda sirasiyla cinsiyet, kilo ve egitim durumlar1 hakkindaki veriler sorulmustur. Diger so-
rularda ise sirasiyla ¢alisma, oturma, uzanma ve yemek yeme mobilyalarmin kullanim siireleri hakkindaki
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veriler alinmugtir. Tablo 1’de farkli mobilya kullanim siireleri ve tiiketicilerin demografik bilgileri arasindaki
iligkileri belirlemek i¢in hazirlanan anket gosterilmistir. Toplamda 493 kisiye anket uygulanmustir.

Tablo 1
Caligma kapsaminda uygulanan anket

5. Oturma mobilyalarinda

1. Cinsiyet harcadiginiz giinliik saat
(Ornek=sandalye, koltuk)

Kadin 30 dakika

Erkek 60 dakika

Yasiniz 90 dakika

18-25 120 dakika

26-35 180 dakika

36-45 240 dakika ve Uzeri

45 ve Ustl
6. Uzanma mobilyalarinda

2. Kilonuz (Kilogram) harcadigimz giinliik saat (Ornek=
kanepe)

40-50 30 dakika

51-60 60 dakika

61-70 90 dakika

71-80 120 dakika

81-90 180 dakika

91-100 240 dakika ve Uzeri

101-110

111 ve Uzeri
7. Yemek yeme mobilyalarinda

3. Egitim durumunuz

harcadiginiz giinliik saat (Ornek=
yemek masasi)

[kdgretim 30 dakika
Lise 60 dakika
Lisans 90 dakika
Lisanststi 120 dakika

180 dakika

240 dakika ve Uzeri
4.Caligma mobilyalarinda

harcadigimz giinliik saat (Ornek=
¢alisma masasi, ¢izim masast)

30 dakika

60 dakika

90 dakika

120 dakika

180 dakika

240 dakika ve Uzeri

2.2. Verilerin Analizi

FP-Growth Algoritmasi ile veriler analiz edilerek farkli mobilyalarin kullanim siiresi ve tiiketiciler arasindaki
iligkiler belirlenmistir. Bu algoritmada sik goriilen 6ge kiimelerini kesfedilmektedir. Biiyiik veri kiimelerinde
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hizli olmasi nedeniyle bilimsel ¢alismalarda siklikla tercih edilmektedir. (Bagui vd., 2020). FP-Growth Algo-
ritmas1 2000 yilinda Jiawei Han tarafindan gelistirilmis ve sunulmustur (Wang ve Cheng, 2018). Ayn1 zamanda
algoritma veri madenciligi alaninda birliktelik kurallari i¢inde yer almaktadir. Calismada analizler i¢in ra-
pidminer veri madenciligi platformu kullanilmistir. Birgok bilimsel ¢alismada farkli alanlarda rapidminer ya-
zilimi verilerin analizi i¢in tercih edilmistir (Karayilmazlar vd., 2019; Ristoski vd., 2015; Silva vd., 2019). Bu
yazilim operatdrlerin ug uca eklenmesi ve bu sayede proseslerin hazirlanmasi ile kullanilmaktadir. Her prose-
sin farkli bir gérevi bulunmaktadir. Sekil 1’de FP-Growth Algoritmasi ile farkli mobilyalarin kullanim siiresi
ve tiiketiciler arasindaki iligkiler belirlemek i¢in hazirlanan proses gosterilmistir.

D Process » 150% 2@ 2 0O E LS #E

inp

Data Select Attributes Nominal to Binominal FP-Growth
P—qe g7 P Qem 2y P Qea eal)
f' = nHD -1|'|D = rr-':D
prep

Create Association R...

e i)
T ite

[ Refrieve 2212 [ Select Attributes s= # SetRole = . Apply Model st W Filter Exampl

<
Recommended Operators (1

Sekil 1. FP-Growth Algoritmasi ile farkli mobilyalarin kullanim siiresi ve tiiketiciler arasindaki iliskiler belirlemek i¢in
hazirlanan proses

FP-Growth Algoritmasi ile hazirlanan proses sonucunda verilerden birliktelik kurallar elde edilmistir. Kural-
larin dogrulugunun Slgiilmesinde giiven kriteri kullanilmistir. Giiven, bir X degiskeninin y degiskeni ile birlikte
bulunma olasilig1 olarak tanimlanabilir. Caligma kapsaminda Birliktelik Kurallar: nin giivenilirligi %50’den
az olan etkilesimler elenmistir. Ayn1 zamanda benzer ve ilging olmayan kurallara ¢aligmanin daha kolay anla-
silmasi a¢isindan yer verilmemistir.

3. Bulgular ve Tartisma

Tiiketiciler ve farkli mobilya tiirleri arasindaki iliskiler belirmek amaciyla FP-Growth algoritmasi
uygulanmasi sonucu elden edilen kurallar 3 farkli (0,70-0,96 / 0,60-0,69 ve 0,50-0,59) giiven araliginda
sunulmustur. Giiven aralig1 0,70-0,96 arasinda olan maddeler Tablo 2’de gosterilmistir.

Tablo 2
FP-Growth algoritmasi uygulanmasi sonucu giiven araligi 0,70-0,96 arasinda olan kurallar
Ana Maddeler Sonug Giivenirlik
Orani

Yemek yeme mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = 30
dakika, Kilonuz = 81-90

Egitim durumunuz = Lisans, Calisma mobilyalarinda
harcadiginiz giinliik saat = 240 dakika ve {izeri

Calisma mobilyalarinda harcadigimiz glnlik saat = 240
dakika ve tizeri, Oturma mobilyalarinda harcadigimiz giinliik  Cinsiyet = Erkek 0,76
saat = 240 dakika ve uzeri

Cinsiyet = Erkek 0,96

Cinsiyet = Erkek 0,80

Calismada FP-Growth algoritmasi yardimiyla elde edilen birliktelik kurallarinda bazi ilging sonuglara
rastlanmistir. Bunlardan en yiiksek giivenilirlik orani (%96) ile yemek yeme mobilyalarinda 30 dakika siire
harcayan ve kilosu 81-90 kg arasinda bulunanlarin erkek olmasidir. Bu sonug¢ hizli yemek yemeye ve kilo
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alimi arasinda bir birliktelik oldugunu gostermektedir. Literatiirde hizli yemek ve kilo alimi arasinda
iligkilerin oldugunu belirten bir¢ok ¢alisma mevcuttur. (Currie vd., 2010; Pereira vd., 2005) Bu baglamda
caligma sonuglari literatiir ile uyumludur. Bu kuralin gérsellestirilmis hali Sekil 2°de sunulmustur. Verilerin
gorsellestirilmesi, ¢alisma sonuglarinin karsi tarafa aktarilmasi ve kaliciligin arttirilmasi agisindan dnemlidir.
Rapidminer yazilimi bize bu imkan1 sunmakta ve kurallarin daha iyi anlagilmasinda yardime1 olmaktadir.

Cinsiyet=Erkek

RUSTSOAONO8SZ)  Kionuz-610

Yemek yeme maobilyalarnda
harcadiqiniz gunluk saat/dakika
(Ormek=yemek masasi)=30 dakika

Sekil 2. Kuralin gorsellestirilmis hali

%80 giivenilirlik oranina sahip olan birliktelik kurali ise lisans mezunu erkek 6grencilerin 4 saat veya daha
fazla siireli olarak zamanlarii c¢aligma masalarinda gegirdigidir. Lisans okuyan Ogrencilerin ders
yogunluklari, almis olabilecekleri egitim veya kurslarin bu durumun olusmasinda etkili oldugu
diisiiniilmektedir. Diger taraftan lisans egitime sahip insanlarin genellikle masa basi islerde calisiyor olmasi
da bu oranin olugsmasinda etkili olmus olabilir. %76 giivenilirlik oranina sahip birliktelik kuralinda ¢aligma
ve oturma mobilyalarinda 4 saat ve {lizeri zaman gegirenlerin cinsiyetinin erkek oldugu goriilmiistiir. Bu
birliktelik kuralinin bir 6nceki kural ile baglantili oldugu sdylenebilir. Ciinkii 4 saat ve {izeri vaktini ¢calisma
mobilyalarinda geciren bireylerin buna bagli olarak yorulmalari normaldir. Bu durumda viicudun dinlenme
ihtiyaci ortaya c¢ikar ve oturma mobilyalarinda gegen siirelerde de artislar gériilmesi olagandir. Tablo 3’te
giiven aralig1 0,70-0,96 arasinda olan maddeler sunulmustur.

Tablo 3
FP-Growth algoritmasi uygulanmasi sonucu giiven araligi 0,60-0,69 arasinda olan kurallar
Ana Maddeler Sonug Gavenirlik
Oram
Calisma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat=
240 dakika ve {izeri, Egitim durumunuz =  Cinsiyet = Erkek 0,69
Lisansustu
Yemek yeme mobilyalarinda harcadigimiz giinliik . .
saat = 30 dakika, Yasimz = 18-25 Egitim durumunuz = Lisans 0,69
Uzanma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Lo
240 dakika ve tizeri Cinsiyet = Erkek 0,69
Oturma mobilyalarinda harcadigimiz giinliik saat = Yemek Vyerne I?O]?,ﬂyalarmda
. harcadiginiz giinliik saat = 30 0,68
90 dakika .
dakika
. - - Yemek yeme mobilyalarinda
lyal h liik saat =
Uzanma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saa harcadiginiz giinliik saat = 30 0,67

60 dakika dakika
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Calisma mobilyalarinda harcadigimz giinliik saat =

Yemek yeme mobilyalarinda

30 dakika harc.adlglnlz giinliik saat = 30 0,66
dakika

Oturmail mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Egitim durumunuz = Lisans 0.66

90 dakika

Yemek yeme mobilyalarinda harcadiginiz giinliik Cinsiyet = Erkek 0.63

saat = 60 dakika
Yemek yeme mobilyalarinda

Yagimz = 18-25 harcadiginiz giinliik saat = 30 0,63
dakika

Uzanrn_a mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Cinsiyet = Kadim 0.60

60 dakika

Cinsiyet = Erkek, Calisma mobilyalarinda Egitim durumunuz = Lisans 0.60

harcadigimz giinliik saat = 30 dakika

Tablo 3’te verilen bilgiler dogrultusunda lisansiistii egitim mezunu erkeklerin ¢alisma mobilyalarinda
gecirdigi 4 saat ve lizeri zaman kurali %69 giivenilirlik oranina sahip oldugu goriilmektedir. Lisans
mezunlarinda %80 olan bu oran lisansiistii egitim seviyesinde diismiistiir. Erkeklerin giinliik 1 saatini yemek
yeme mobilyalarinda gecirdigi kuralin giivenilirlik oran1 %63 olarak belirlenmistir. Kadinlarin 1 saatinin

oturma mobilyalarinda harcadigi kuralin giivenilirlik oran1 ise %60 olarak tespit edilmistir. Bir diger ilging
sonu¢ %63 glvenirlik ile 18-25 yas araliginda olan bireylerin yemek yeme mobilyalarinda 30 dakika
gecirmesidir. Bu durumun gengclerin fast-food tarzi gidalara olan ilgisinden kaynaklandig: disiiniilmektedir.
Tablo 4’te gliven aralig1 0,56-0,59 arasinda olan kurallar gosterilmistir.

Tablo 4
FP-Growth algoritmasi uygulanmasi sonucu giiven araligi 0,56-0,59 arasinda olan kurallar
Ana Maddeler Sonug Guvenirlik
Oram
Cahsrn_a mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Cinsiyet = Erkek 0.59
30 dakika
Oturma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Cahsmei r?.lol).}lyalar1nda
240 dakika ve iizeri harcadiginiz giinliilk saat = 0,58
240 dakika ve tizeri
Oturma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = o
120 dakika Cinsiyet = Erkek 0,58
Cinsiyet = Erkek, Yemek yeme mobilyalarinda . s
harcadiginmiz giinliik saat = 60 dakika Egitim durumunuz = Lisans 0,58
Yemek yeme mobilyalarinda
Egitim durumunuz = Lisans, Cinsiyet = Kadin harcadiginiz giinlik saat =30 0,58
dakika
Uzanma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Cinsiyet = Erkek 0,57

120 dakika
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Uzanma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat =

120 dakika Egitim durumunuz = Lisans 0,57
Y k ilval h s iinliik

eme yerne_ mobilyalarinda harcadiginiz giinlii Egitim durumunuz — Lisans 056
saat = 30 dakika
Oturma mobilyalarinda harcadiginiz giinliik saat = Egitim durumunuz = Lisans 0.56

120 dakika

Tablo 4’te verilen giiven araliklar1 baz alindiginda oturma mobilyalarinda 240 dakika (4 saat) lizeri zaman
gecirenlerin, ¢alisma mobilyalarinda da 240 dakika ve iizeri zaman gegcirdigi bilgisine ulagilmistir. Bu
birliktelik kuralinin giiven araligi %58 olarak belirlenmistir. Gergeklestirilen ¢alisma kapsaminda %50’den
daha diisiik giiven araliklar1 ¢alismaya dahil edilmemistir. Calismada sunulan en diisiik giiven araligina sahip
birliktelik kurali, oturma mobilyalarinda giinliik 120 dakika gegirenlerin egitim durumlarinin lisans
diizeyinde olduklaridir. Calisma sonuglari, tiiketicilerin davraniglarini anlamak i¢in veri madenciliginin etkili
oldugunu gostermektedir. Veri miktarinin arttirilmasi dogruluk oranlarinda da artisa neden olacagi igin
verilerin genis ve islenebilir nitelikte (gorsel, nicel, nitel vb.) olmas1 dnemlidir.

4. Sonug ve Oneriler

Bu calismada anket yontemi ile tiiketicilerin demografik bilgileri ve farkli mobilyalar i¢in kullanim siirelerine
ait bilgiler toplanmistir. Daha sonra bu veriler ile veri madenciliginin ¢alisma alanlarindan biri olan birliktelik
analizleri gerceklestirilmistir. Analizler sonucu elde edilen birliktelik kurallari, tiikketicilerin mobilya kullanim
siiresi lizerine davraniglarini anlamak i¢in yorumlanmistir. Calisma sonucunda, en giiglii birliktelik kural1 30
dakika ile yemek yeme mobilyalarinda en kisa siire gegiren kisilerin 81-90 kg araliginda olan erkekler oldugu
bulgusudur. Bu durum hizli yemek yeme ve yiiksek kilo arasinda 6nemli bir iliski oldugunu géstermektedir.
Ayni zamanda ¢alisma ile FP-Growth algoritmasinin farkli mobilya tiirleri ve tiiketici davraniglari arasindaki
iliskilerin bulunmasi i¢in kullanilabilecegi goriilmiistiir. Bu baglamda veri madenciliginden mobilya iiretimi
ve pazarlama alanlarinda tiiketicileri daha iyi anlamak igin kullanilmasi 6nerilmektedir. Bunanla birlikte
mobilya lizerine 6zgiin veri madenciligi calismalara ihtiya¢ bulunmaktadir.

Kaynaklar

Ahmed, S. A., Nath, B. (2021). Identification of adverse disease agents and risk analysis using
frequent pattern mining, Information Sciences, 576, 609—-641.

Akyiiz, 1., Akyiiz, K. C., Ersen, N., Beker, M. (2017). A Research on the customer relationship
management in the furniture and other forest products business (Istanbul provincial sample).
Kastamonu Universitesi Orman Fakiiltesi Dergisi, 17(1), 88-98.

Akyiiz, 1., Ersen, N., Akyiiz, K. C., Bayram, B. C. (2019). A research on the effects of demographic

and socio-economic status factors on consumer preferences in furniture purchase (case of Black Sea
Region), Wood Industry Engineering, 1(2), 63-76.

Avci, O., Bardak, T. (2018). Halkla Iliskiler Kapsaminda Bartin Tarihi Galla (Kadinlar) Pazar
Saticilarinin Mutlulugunun Veri Madenciligine Dayali1 Analizi, in: Uluslararas1 Marmara Fen
ve Sosyal Bilimler Kongresi 2018 Bildiriler Kitabi, Uluslararas1 Marmara Fen ve Sosyal
Bilimler Kongresi, Kocaeli/Turkiye, 137-144.

Bagui, S., Devulapalli, K., Coffey, J. (2020). A heuristic approach for load balancing the FP-growth
algorithm on MapReduce, Array, 7, 100035.

Bardak, T., Avci, O., Kayahan, K., Bardak, S. (2020). Data Mining Based Analysis of Traditional
Store and Virtual Store Preference in the Purchase of Furniture, in: 6th International Conference
on Science Culture and Sport, 645-652.

200



Bartin Orman Fakiiltesi Dergisi 2022, Cilt 24, Say1 2, Sayfa: 194-201

Burdurlu, E., Tlge, A. C., Ciritoglu, H. H. (2004). Mobilya iiriin 6zellikleri ile ilgili tiiketicilerin tercih
oncelikleri. HU Sosyolojik Arastirmalar e-Dergisi.

Chua, S. J., Wrigley, S., Hair, C., Sahathevan, R. (2021). Prediction of delirium using data mining:
A systematic review, Journal of Clinical Neuroscience, 91, 288-298.

Currie, J., DellaVigna, S., Moretti, E., Pathania, V. (2010). The Effect of Fast Food Restaurants on
Obesity and Weight Gain, American Economic Journal: Economic Policy, 2(3), 32-63.

Cevik, O., Yigit, A. M. (2011). Konjoint analizi ile ofis mobilyas1 tiiketicilerinin tercihlerinin
belirlenmesi. Karamanoglu Mehmetbey Universitesi Sosyal ve Ekonomik Arastirmalar Dergisi,
2011(1), 105-110.

Ersen, N. (2021). Analysis of furniture products’ contribution to Turkey’s economy with a hybrid
multi-criteria decision making method, BioResources, 16(1), 339-354.

Gadia, K., Bhowmick, K. (2015). Parallel Text Mining in Multicore Systems Using FP-tree
Algorithm, Procedia Computer Science, 45, 111-117.

Karayilmazlar, S., Bardak, T., Avci, O., Kayahan, K., Karayilmazlar, A. S., Cabuk, Y., Kurt, R.,
Imren, E. (2019). Determining the orientation in choosing furniture based on social media based
on data mining algorithms: Twitter example, Tiirkiye Ormancilik Dergisi, 2019(4), 447-457.

Kaur, M., Kang, S. (2016). Market Basket Analysis: Identify the Changing Trends of Market Data
Using Association Rule Mining, Procedia Computer Science, 85, 78-85.

Lee, G, Yun, U., Ryang, H. (2015). An uncertainty-based approach: Frequent itemset mining from
uncertain data with different item importance, Knowledge-Based Systems, 90, 239-256.
Pereira, M. A., Kartashov, A. I., Ebbeling, C. B., Van Horn, L., Slattery, M. L., Jacobs, D. R., Ludwig,
D. S. (2005). Fast-food habits, weight gain, and insulin resistance (the CARDIA study): 15-

year prospective analysis, The Lancet, 365(9453), 36-42

Ristoski, P., Bizer, C., Paulheim, H. (2015). Mining the Web of Linked Data with RapidMiner,
Journal of Web Semantics, Elsevier, 35, 142-151

Sato, Y., lzui, K., Yamada, T., Nishiwaki, S. (2019). Data mining based on clustering and association
rule analysis for knowledge discovery in multiobjective topology optimization, Expert Systems
with Applications, 119, 247-261.

Serin, H., Durgun, M., Sahin, Y. (2014). Furniture sector of Turkey, European Journal of Research
on Education, 2(Special Issue 6), 147-151

Silva, J., Hernandez, L., Crissien, T., Pineda Lezama, O. B., Romero, J. (2019). Big Data Aplication
for Selecting Theses Topics, Procedia Computer Science, 160, 538-542.

Wang, J., Cheng, Z. (2018). FP-Growth based Regular Behaviors Auditing in Electric Management
Information System, Procedia Computer Science, 139, 275-279.

Zhang, C., Zhao, Y., Li, T., Zhang, X., Adnouni, M. (2021). Generic visual data mining-based
framework for revealing abnormal operation patterns in building energy systems,” Automation
in Construction, 125, 103624.

201



	1. Giriş
	2. Materyal ve Yöntem
	2.1. Verilerin Toplanması
	2.2. Verilerin Analizi

	3. Bulgular ve Tartışma
	4. Sonuç ve Öneriler
	Kaynaklar

